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Estimation de I’espérance de vie en bonne
santé avec les données PMSI|
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Objectif : une alternative aux enquétes e e

Et si on calculait I'espérance de vie en bonne santé a partir
des données hospitalieres ?

* Lesenquétes (HLY / EVSI) reposent sur
des données autodéclarées

* Les données PMSI : exhaustives,
standardisées, individuelles

* Définir la santé comme 'absence
d’événement grave (37 pathologies)

- Un indicateur alternatif :
Disease-Free Life Expectancy (Dis-FLE)
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Dis-FLE ajusté a la population générale
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Nouvel indicateur comparable a I'EVSI, méme si des écarts existent



Dis-FLE

Dis-FLE selon les profils de risque
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— Sans facteur de risque

— Un seul facteur de risque

Facteurs de risque multiples
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Facteurs de risque :
tabac, alcool, obésiteé

Impact de la présence
d’un facteur de risque:
-10 ans sur le Dis-FLE
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Pour en savoir plus, voir...

Blog «Actu d'actuaires» -
Mesure de |'espérance de vie en bonne santé en France

Oleksandr Sorochynskyi, Quentin Guibert, Frédéric Planchet et

Michaél Schwarzinger (3 juin 2024). « Estimating Disease-Free Life
Expectancy Based on Clinical Data from the French Hospital Discharge
Database ». In: Risks 12.6, p. 92.issn:2227-9091. doi: 10.3390/risks12060092.
url:https://www.mdpi.com/2227-9091/12/6/92 (visité le 16/03/2025)


https://actudactuaires.typepad.com/laboratoire/2024/09/mesure-de-lesp%C3%A9rance-de-vie-en-bonne-sant%C3%A9-en-france.html
https://actudactuaires.typepad.com/laboratoire/2024/09/mesure-de-lesp%C3%A9rance-de-vie-en-bonne-sant%C3%A9-en-france.html

Prévision précoce des couts des
sinistres corporels



Contexte et objectif
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Contexte
Evaluation des postes de préjudice pour
les sinistres corporels.

Objectif

Intégrer automatiqguement les documents
textuels dans le provisionnement des
sinistres corporels.
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Schéma du traitement de données
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Performances R? des modéles
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Poste de préjudice RF hurdle RFregr. LASSO hurdle LASSO-RF hurdle
DFP 25 % 24 % 42 % 30%

DSA-H 21% 20% 28 % 24 %

SE 41 % 44 % 49 % 47 %

ATP 14 % 14 % 18 % 17 %

PGPA 35% 35% 39% 40 %

DFT 27 % 31% 38 % 32%
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Limites = Pistes de sortie

24 AcTonRES ©

Source unique : rapports médicaux

= collecter aussi les documents en amont
(CR d’hospitalisation, correspondances).
Performances < attentes

= monter une baseline humaine pour
savoir si la tache — ou le modele — est le
vrai frein.

Performances < attentes

= explorer des LLM / modéles pré-
entrainés adaptés au domaine.
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Calcul des ages biologiques a partir des
données NHANES
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Qu’est-ce qu’un « age biologique » ? e

« Un dge qui reflete mieux I'état biologique

du corps »

* immédiatement interprétable;

* intégration simple dans les outils
existants.

Objectifs

* Introduire les ages biologiques dans la
littérature actuarielle;

e Tester une application des ages
biologiques.
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Exemple d’un age biologique : PhenoAge

Principe : utiliser des modéles Gompertz pour
1. estimer la probabilité de survie ;

2. transformer en age par la distribution de référence.

Modéle Gompertz x + S'(10 | x)
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Application naive a une table de mortalité
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Comparaison entre le
nombre de déces
observés et estimés

LU'approche naive

n‘améliore pas la qualité
des estimations
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Application avec un Age biologique calibré
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Indicateurs de précision individuelle
des prédictions
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Pour en savoir plus, voir...

Blog «Actu d'actuaires» -
Age biologique et prévention en assurance

Article soumis a European Actuarial Journal...
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https://actudactuaires.typepad.com/laboratoire/2024/12/age-biologique-et-pr%C3%A9vention-en-assurance.html
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Merci

Oleksandr Sorochynskyi
oleksandr.sorochynskyi@primact.fr
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